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최종등수 : 20등 
 
 

2015.4 ~ 5 
 

JASON, MIN 
https://www.kaggle.com/c/bike-sharing-demand 



  12개의 Data Fields 

datetime - hourly date + timestamp   
season -  1 = spring, 2 = summer, 3 = fall, 4 = winter  
holiday - whether the day is considered a holiday 
workingday - whether the day is neither a weekend nor holiday 
weather -  
           1: Clear, Few clouds, Partly cloudy, Partly cloudy  
           2: Mist + Cloudy, Mist + Broken clouds, Mist + Few clouds, Mist  
           3: Light Snow, Light Rain + Thunderstorm + Scattered clouds, Light Rain  
                   + Scattered clouds  
           4: Heavy Rain + Ice Pallets + Thunderstorm + Mist, Snow + Fog  
temp - temperature in Celsius 
atemp - "feels like" temperature in Celsius 
humidity - relative humidity 
windspeed - wind speed 
casual - number of non-registered user rentals initiated 
registered - number of registered user rentals initiated 
count - number of total rentals 

2015_kaggle_Bike Sharing 문제 



 예측성능 강화를 위한 고민 1 

Ensemble Method in Machine Learning & Optimizing 

  데이터변환, 선택,  알고리즘 비교, 알고리즘 파라메터 튜닝 등 

   Targeted value transform, Algorithm Param Tuning (RMSLE Check) 

문제 이해 및 
데이터 분석 

R, PYTHON  
언어, 툴 학습 

(DT 이용예제 확인) 

KAGGEL Submit Result : 
0.5~0.4 

 알고리즘 별  
성능확인 

(With Param Optimized) 

RandomForest : 0.381X 

GradientBoosting : 0.368X 

AdaBoost (With DT): 0.386X  

Count Transform : log(count+1) 

 알고리즘 조합  
성능확인(일부개선) 

RandomForest (A%) & GradientBoosting(B%) : 0.365X  

특정일자(행사, 모래폭
풍 등) 데이터 보정하
기 (여기까지는 안함) 

0.2 대로 진입하기 위해서는 필수적인 부분임 

(Data Exploring) 





NN with R Script START 
2015.5.26 



(기본시도 1) NeuralNet 알고리즘 적용가능성 확인 
 - count를 단순히 1/1000로 조정 후 복원, 피처 단순화 적용 

# 코드중 일부 
 
ibrary(neuralnet) 
 
… 
 
fit <- neuralnet(formula ,data=trainmat, hidden=c(7,8,9,8,7), threshold=.04, stepmax=1e+06, 
learningrate=.001, algorithm='rprop+',lifesign='full',likelihood=T) 
 
… 
… 
predict <- compute(fit,testmat) 

# (콘솔) 출력값 
hidden: 7, 8, 9, 8, 7 thresh: 0.04 rep: 1/1  
steps: 1000 min thresh: 0.1159639204  
        2000 min thresh: 0.1074123852  
        3000 min thresh: 0.06619459617  
        4000 min thresh: 0.05100477041  
        5000 min thresh: 0.04617860885  
        6000 min thresh: 0.04617860885  
        6338 error: 15.1958 aic: 1140.3916 bic: 5189.24582 time: 11.41 mins 

# (KAGGLE) SUBMISSION RESULT 

https://www.kaggle.com/c/bike-sharing-demand/forums/t/11022/a-simple-neural-network-model-for-bike-sharing/76002 



(개선 1) NeuralNet 알고리즘 적용 및 개선 
 
 - count를 log로 조정 후 exp로 복원 (피처 단순화 적용) 

# 코드개선 
 
 

  
                                           … … 연산 … … 
 
 
 

# (KAGGLE) SUBMISSION RESULT – NOT GOOD 



관련 자료 조사 



기타 시도들 



 Data Transform 1 log(count+1) : 자연로그 10 => 2.3, 100=>4.6, 300=>5.7 



 예측성능 강화를 위한 고민 2 

Ensemble Method in Machine Learning & Optimizing 

  파람 튜닝 2  

   Casual, Registered Training 을 위한 Param 최적값 각각 확인 

Casual Training 

Registered Training 

CASUAL COUNT 
RMSLE 최소값을 갖는 

PARAM 확인 

REGISTERED COUNT  
RMSLE 최소값을 갖는 

PARAM 확인 

기존 

개선 

Casual Training Registered Training 
TOTAL COUNT  

RMSLE 최소값을 갖는 
PARAM 확인 



 Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/346867/vijaysathish/bike-sharing-demand/average-daily-rental-counts-by-month 
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 Data Exploring 

http://webmath.amherst.edu/qcenter/logarithms/index.html 



TODO 1  : 데이터(Feature) 추가(가상으로, 20~말일) – 의미가 있을지.. &  
가정 1 : 결과(Target-Count)에 대한 LR보정 필요  

 실제 데이터 (1~10, 11~19일) 와 예측데이터(20~말일)의 차이 - Mean 



실제 이용수요(바이크 대여 카운드)가 완만한 선형으로 나타날지 확인 
(월을 상,중,하순으로 나누어 평균값 확인) 

 실제 이용데이터 확인 – 가정 확인 (이건 단순 검증용 자료임) – 5.20 



예측값과 실제값의 차이, 평균 차이 카운트 : 약 233 정도임 

 실제 이용데이터 확인 – 가정 확인 (이건 단순 검증용 자료임) – 5.20 



 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

1. 보정기준 : 차이가 많이 나는경우 (보정후보값과 예측값(%)의 90% 값 ) 
2. 12월의 경우 방향성을 보고 예측값 차이%의 60%정도 보정)  
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 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 데이터 분석 REAL  Casual, Registered 

? 



 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 데이터 분석 REAL/PREDICT  Casual, Registered 



 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 데이터 분석 REAL/PREDICT Registered 



 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 20일 데이터 분석 REAL/PREDICT  Casual, Registered 



 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 20일 데이터 분석 REAL/PREDICT  Casual 
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 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 



실제값, 예측값 결과 비교 

2011.12월 20일(토) 데이터 분석 REAL/PREDICT  Count 



 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 20일 데이터 분석 REAL/PREDICT  Registered 



 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 20일(화) 데이터 분석 REAL/PREDICT  Total Count 



 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 25일(일) 데이터 분석 REAL/PREDICT  Casual 
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 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 25일(일) 데이터 분석 REAL/PREDICT  Registered 
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 보정값, 실제값, 예측값 결과 비교 

2011.9월 25일(일) 데이터 분석 REAL/PREDICT  Total Count 
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알고리즘 별 비교 연구자료 확인 

[Dietteric (2000) Study] : AdaBoost often gives the best results  
(no Noise in Data) 
 

[Dietteric (2000) Study] : AdaBoost overfits  
(데이터에 노이즈(20%)가 있는 경우) 
 

출처 : Ensemble Methods in 
Machine Learning 

Thomas G Dietteric h 



Data Exploring 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/993/ben-hamner/bike-sharing-demand/bike-rentals-by-time-and-temperature 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/338016/jatin-bhatia/bike-sharing-demand/rentals-by-time-temp-workingday 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/993/ben-hamner/bike-sharing-demand/fiddling-with-python 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/993/ben-hamner/bike-sharing-demand/fiddling-with-python 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/993/ben-hamner/bike-sharing-demand/fiddling-with-python 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/993/ben-hamner/bike-sharing-demand/fiddling-with-python 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/993/ben-hamner/bike-sharing-demand/fiddling-with-python 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/993/ben-hamner/bike-sharing-demand/fiddling-with-python 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/9028/danb/bike-sharing-demand/descriptive-statsimport-pandas-as-pd-imp 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/9028/danb/bike-sharing-demand/descriptive-statsimport-pandas-as-pd-imp 



Data Exploring 

https://www.kaggle.com/users/106206/jos-antonio-lvarez-cubero/bike-sharing-demand/prueba 



Data Exploring 

https://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Bike+Sharing+Dataset 


